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Anahtar Kelimeler: Ozet: Dijital bilgi ve ziyaretci sayisindaki hizli artss, ilgi gekici gelere erisimde zaman
Akademik Makale Tavsiye kaybma neden olmaktadir. Asirt bilgi yiikiinii hafifletmek igin, bilgiyi filtreleme ve
Sistemi, Tavsiye Sistemleri, onceliklendirme ile verimli bir sekilde sunmak gerekir. Bu durum tavsiye sistemlerinin

Igerik Tabanl Filtreleme. ortaya ¢ikmasini ve ©nem kazanmasini saglamistir. Oneriler, kullanicilara

kigisellestirilmis triin veya hizmet sunmak gibi amaglarla olusturulur. Tavsiye
sistemleri kitap, miizik, film, ticari iriinler ve akademik makale gibi farkli sistem
uygulamalarinda karsimiza ¢ikmaktadir. Ozellikle akademik alanda dijital bilimsel
icerigin genislemesi, tavsiye sistemlerinin énemini vurgulamaktadir. Akademik makale
tavsiye sistemlerinde, ¢esitli yontemler uygulanmaktadir. Bu ¢alismada ise, baslik ve
Ozet bilgileri ile girdi olarak alinan herhangi bir makaleye en benzer makaleleri
listeleyen yeni bir icerik-tabanli akademik tavsiye sistemi prototipi tanitilmaktadir.
Farkli veri igsleme yontemleri ile olusturulan Oneri listeleri kiyaslanarak prototipin
bagarimi degerlendirilmektedir.

The Development of a Novel Content-Based Academic Paper Recommendation System

Keywords: Abstract: The rapid increase in digital information and visitors' number causes a waste

Academic Paper Recommendation of time to access attractive items. To alleviate information overload, it is necessary to

;iztsmfnender Systems present information with filtering and prioritization efficiently. This situation has

Content Based Filtering,. enabled the recommender systems to emerge and gain importance. Suggestions are
created to provide users with personalized products or services. Recommendation
systems appear in different system applications such as books, music, movies,
commercial products, and academic articles. The expansion of digital scientific content
emphasizes the importance of recommendation systems, especially in the academic
field. Various methods are used in academic article recommendation systems. In this
study, a new content-based academic recommendation system prototype is introduced
that lists the articles most similar to any given input with title and summary information.
The performance of the prototype is evaluated by comparing the suggestion lists created
with different data processing methods.
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1. GiRiS

Internet teknolojisinin gelismesi ve dijitallesmenin
artmas1 ile birlikte, bilgi {retimi ve tiiketimi de
artmaktadir. Bu durum, kullanicilarin kendisi i¢in faydali
olacak  bilgiyi bulmasinda zorlanmasina neden
olmaktadir. Kullanicilarin aradiklar1 igerige hizli ve
dogru bir sekilde erisebilmeleri i¢in tavsiye sistemleri
gelistirilmektedir [1]. Tavsiye sistemleri giincel bir
arastirma konusu oldugu i¢in birgok pratik uygulamada
kullanilmaktadir. Kitap, miizik, film, ticari iiriinler ve
akademik makale gibi farkli sistem uygulamalari en
belirgin 6rneklerdir[2].

Arastirmacilar, son teknoloji iriin ¢alismalarindaki
egilimlerin farkinda olmak, yeni {iriinler icra etmek gibi
¢esitli amagclarla akademik makaleler aramaktadir.
Bununla birlikte, bilimsel yaymlarin fazlaligi nedeniyle
ilgili akademik makalelerinin  degerlendirilmeme
olasilig1 ve harcanan zaman artmaktadir. Bilim toplulugu
son 17 yilda akademik makale tavsiye sistemlerini
iyilestirmeye odaklanmistir [3]. Bu donemde, akademik
makale tavsiye sistemleri olusturmak icin 80'den fazla
yontem Oneren yaklagik 220 arastirma makalesi ve
patent yaymlanmistir [3]. Arastirmacilarin caligtiklari
alan ile ilgili akademik makalelerini bulmaya yo6nelik
mevcut yaklasimlar, icerik tabanli, is birligine dayali,
bibliyografik bilgi tabanli, graf tabanli, global alaka
diizeyi ve hibrit yaklagimlar olarak smiflandirilabilir [3,
4]. Bu yaklagimlar arasinda ¢ogunlukla icerige dayali
filtreleme yontemi uygulandigi goriillmektedir.

Isbirlik¢i filtreleme, "benzer diisiinen insanlar ayni
Ogeleri sever veya sevmez" fikrine dayanir. Aym ilgi
alanlarina sahip bir kullanict grubu olusturulur ve
akranlarin tercihlerine goére Oneriler sunulur. Bu
sistemler aragtirma makalelerinin igerigine dayanmaz;
bunun yerine, kullanicinin ilgi alanlarina ve tercihlerine
giivenirler. Dolayisiyla, isbirlikgi filtreleme tabanli
sistemler icerikten bagimsiz sistemlerdir. Kullanicilara
giivenmenin bir sonucu olarak, bu yaklasim soguk
baglatma (cold start), seyreklik (sparsity), islem siiresi,
Olceklenebilirlik (scalability) ve kullanici miidahalesi
gibi sorunlara sahiptir. Yeni bir kullanici hi¢ makale
degerlendirmezse veya az sayida makale degerlendirirse,
sistem benzer diisiinen arastirmacilari bulamaz. Aym
durum, yeni bir makalenin hi¢ begenilmedigi veya ¢ok
az begenildigi ve oOnerilemeyecegi yeni bir arastirma
makalesinde de gegerlidir [5]. Bu sistemlerin karsilastigi
diger bir genel sorun, arastirma makalelerinin sayisi ¢ok
yliksek ve kullanici sayist az oldugu icin “seyrekliktir”.
Bu durumda, benzer fikirlere sahip kullanicilar bulmak
zor bir istir. Bu sistemler ayrica, genellikle daha az
Olceklenebilir olduklarindan ve daha fazla ¢evrimdist
veri isleme gerektirdiklerinden zaman maliyeti yiiksek
bir yaklagima sahiptirler.

Graf tabanli yaklagimlar, akademik c¢evrede var olan
dogal baglantilar1  kullamir [6]. Bu baglantilara
dayanarak, makalelerin alintilarla nasil
iliskilendirildigini gosteren graf aglar olusturur. Graf;
alitilar, yazarlar, ortak yazarlar, konumlar ve yayimn yili
gibi ¢esitli iliskilere dayanilarak olusturulmaktadir. Graf

tabanlt yaklagimlarda kullanicilarin geemiste
ilgilendikleri alanlar1 gelecekte de ilgilenecekleri
varsayilir. Calismalarda, yazarlar ve makaleler diigim
olarak kabul edilerek grafi olusturur. Makaleler
arasindaki iliski, kullanicilar arasindaki iliski ve
kullanicilar ile makaleler arasindaki iligki kenar olarak
kabul edilir. Ardindan, kullanicilar ve makaleler
arasindaki iligkiyi hesaplamak i¢in graf tizerinde rastgele
ylriiylis veya diger algoritmalar kullanilir. Bu yaklagim
diger yaklagimlarla birlestirilerek tavsiye sisteminde
daha iyi performans saglamaktadir.

Global alaka diizeyi en basit haliyle, bir tavsiye sistemi
herkese uyan bir yaklagimi benimseyerek en yiiksek
global alaka diizeyine sahip 6geleri onermektedir [7]. Bu
durumda, alaka diizeyi bir kullaniciya 0zgii olarak
hesaplanmaz. Bunun yerine, genel popiilerlik gibi bazi
global &nlemler kullanilir. Ornegin, bir film kiralama
sistemi, en sik kiralanan veya tiim kullanicilar arasinda
en yiiksek ortalama dereceye sahip filmleri Onerebilir.
Bu durumda, temel varsayim kullanicilarin diger
kullanicilarin ¢ogunun hoslandig1 seylerden hoslanacagi
yoniindedir.

Bibliyografik bilgiye dayali yaklagimlar, makaleler
arasindaki alaka ve iliskileri analiz etmek igin her
makalede saglanan alintilar1 kullanir. Bazi aragtirmacilar
yalnizca alintida verilen kiigiik bilgilere
giivenmektedirler. Bu arastirmacilarin yaklasimlar alinti
ve referans listesine dayanmaktadir [8]. Bibliyografik
temelli yaklagimlarda, en iyi sonuglar bibliyografik
eslestirme ve ortak alint1 ile tretilir [9]. Genel olarak,
alimti yapma ve alint1 yapilan makaleler arasindaki en
giicli iliski (bu iligki makalenin yazart tarafindan
kuruldugundan) atif olarak kabul edilir. Bu yaklagimlar,
igerigin kullanilamamasi durumunda uygulanamaz.

Icerik tabanli filtreleme, &gelerin igeriklerinin hedef
kullanicinin  gegmiste kullandigi 6gelerin igeriklerine
benzer olmasina dayanir [3]. Igerik tabanli filtreleme,
temel olarak kullanicilarin gegmis tercihlerini dikkate
alir ve kullanici profili olarak adlandirilan kullanicilarin
ilgi alant modelini olusturmak icin kisisel kiitliphane
olusturur. igerik tabanli bir tavsiye sisteminde, anahtar
kelimeler 6geyi tanimlamak igin kullanilmaktadir. Baz1
arastirmacilar basliktan anahtar kelimeleri ¢ikarirken,
digerleri 6zetlerden anahtar terimleri ¢ikarmaktadir. Bir
aragtirma makalesinde yazar tarafindan tanimlanan
anahtar kelimeler de arastirmacilar tarafindan analiz
edilmektedir [11]. Arastirmacilarin ¢ogu, anahtar
terimleri makalenin tiim igeriginden (full-text) ¢gikarmaya
odaklanmaktadir. Igerige dayali yaklagimlar yaygin
olarak kullanilmasina ve tiim igerigin temel bilgilerini
tagimasina ragmen, tiim igerige erismek her zaman
miimkiin degildir. Bu nedenle, tiim icerik mevcut degilse
makalenin  baghk veya  Ozetinin  kullanilmasi
onerilmektedir [11]. Bu ¢aligmada, yeni bir igerik tabanli
akademik  makale  tavsiye  sistemi  prototipi
gelistirilmektedir. Kullanilan yontem kapsaminda;

e Makale basligi

o Ozet

e Makale baslig1 ve 6zet
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girdi seklinde ele almarak prototipin fonksiyonelligi
farkli ¢iktilar tizerinden dogrulanmaktadir. Lineer kernel
yontemi makaleler arasindaki benzerlikleri hesaplamada
kullanilmaktadir. Hesaplanan benzerlik oranlarina gore
makaleler siralandiktan sonra, yiliksek benzerlige sahip
ilk on makale kullanicilara 6nerilmektedir.

Caligmanin takip eden bolimiinde materyal ve yontem
anlatilmaktadir. Uciincii béliimde onerilen akademik
makale tavsiye sistemi tanmitilmakta ve dordiincii
béliimde deneylerden elde edilen sonuglar verilmektedir.
Son boliimde ise sonuglar ve gelecek ¢aligmalar
anlatilmaktadir.

2. MATERYAL VE METOT

Bu calismada, yeni bir igerik-tabanli akademik makale
tavsiye  sistemi  prototipi  tanitilmaktadir.  Farkli
alanlardan bilimsel ¢alismalar igeren bir veri seti
iizerinden kullanicinin se¢mis oldugu herhangi bir
makalenin diger makaleler ile olan iliskisi elde
edilmektedir. Makalelerin basliklari, Ozetleri; ayrica,
basliklar1 ve Ozetleri Dbirlikte girdi olarak ele
alinmaktadir. Onerilen sisteme entegre edilen yontem
Sekil 1’de gosterilmektedir.

Veri setinin s A
Metin On Igsleme

okunmasi

Y

Kullanicinin ilgilendigi makalenin Makale-makale benzerlik

ele alinmasi iligkisinin hesaplanmasi

v v

Basglk + /

Ozet

Baslhk Ozet Onerilerin Yapilmasi

Sekil 1. Onerilen akademik makale tavsiye sistemine ait
akig diyagrami

Sekil 1 ile verilen akis diyagraminda da goriildiigii lizere,
Onerilen sistemin ilk asamasinda igerik tabanli filtreleme
yonteminde girdi olarak kullanilmak tizere makalelerin
Ozet ve baglik bilgileri ¢ikarilmaktadir. Sonraki agamada,
tavsiye sisteminin performansini iyilestirebilmek igin
0zet ve bagliklara metin 6n isleme yapilmaktadir. Metin
on igleme yapildiktan sonraki agsama ise sirasiyla baglik,
Ozet ve ayrica baslik ve Ozetin birlikte ele alinmasi ile
lineer kernel yontemi kullanilarak makaleler arasindaki
benzerlik degerlerinin elde edilmesidir. Lineer kernel,
polinomsal kernel yonetiminin &6zel bir durumudur.
Polinomsal kernel Denklem (1) ile hesaplanir:

ke, y) = (yx" + cp)? 1

Lineer kernel, polinomsal kernel fonksiyonundaki y ve d
parametrelerinin 1, ¢, ise 0 olarak ele alinmasiyla elde
edilir. Lineer kernel fonksiyonu, x ve y siitun vektorleri
ise, bunlarin dogrusal ¢ekirdegi Denklem (2) ile
hesaplanir:

k(x,y) =x"y )]

Son asamada, hesaplanan benzerlik degerlerine gore
makaleler siralanarak kullaniciya onerilmektedir.

2.1 Veri Setinden icerik Cikarilmasi

Icerik tabanli yontemlerde, makalelerin tiim metninden
yararlanilir ve diger yaklasimlardan daha umut verici
sonuglar elde edilmektedir. Ancak ¢ogu icerik, abonelik
gereksinimleri nedeniyle ticretsiz olarak
kullanilamamaktadir. Bu nedenle, baslik ve &zet
makalelerin igerigi olarak degerlendirilmektedir [11]. Bu
calismada, ARXIV veri setinden elde edilen makalelerin
bagligi ve oOzeti kullanilmaktadir [10]. ARXIV veri
setinden her bir alandan makale igerecek sekilde 6000
makale rastgele segilerek ¢alismada kullanilacak veri seti
olusturulmustur. JSON formatinda tutulan veri setinde
37.810 adet kelime grubu yer almaktadir.

2.2 Elde Edilen Metinlere On islem Uygulanmasi

Bir metin {izerindeki noktalama isaretleri, dilde sik
kullanilan kelimeler, yeni satir igin belirtilen ‘\n’,
girintilemek (tab) i¢in kullanilan ‘\t’ gibi isaretler
metindeki benzerlik oranmi etkilemektedir. Metinler
arasindaki benzerlik oranmni hesaplamadan &nce veri
setine bazi &n islemler uygulanmaktadir. On islem
asamast yalnizca hesaplama karmagikligini azaltmakla
kalmayip ayni zamanda tavsiye sisteminin performansini
da 1iyilestirmektedir. Sekil 2 ile Onerilen akademik
makale tavsiye sisteminde kullanilan 6n islem asamasina
ait akisg diyagrami verilmektedir.

/ Makalenin Bashg: veya Ozeti /

Kiiglik harf doniistiirme
{Lowercase conversion)

v

Tokenizasyon
(Tokenization)

v

Etkisiz kelimeleri
kaldirma ( Stop-words
removal)

K&k iglemi (Stemming)

v

/
Normalize edilmis bashk veya ozet
(normalized title or abstract)

Sekil 2. Metin 6n islemenin akis semasi
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On islemin ilk adimi, beyaz bosluk (white-space) ve
noktalama isaretlerinin kaldirilmasidir. On islemin ilk
adimiyla baglik ve 6zet, noktalama isaretleri ve beyaz
bosluk denilen tab, space, enter gibi karakterlerden
temizlenmektedir. Bundan sonra, yardimci fiiller,
edatlar, baglaglar ve iinlemler gibi anlamsiz simgeleri
filtrelemek icin g6z ardi edilebilecek kelime listeleri
(stop-words) kullanilmaktadir. Aymi kelime kokiine
sahip ancak farkli bicimlerde olan bazi kelimeler de
vardir, 6rn. "Olustur": "olusturuldu". Bu nedenle, bir
kelimenin farkli dil bilgisel bi¢imlerini kdk bicimine
¢evirmek i¢in kokten tiiretme de gereklidir [12]. Yaygin
olarak kullanilan ve literatiirde gegerliligi benimsenmis
kok Dbelirleme algoritmast olan "Porter Stemmer",
onerilen sistemde kullanilmaktadir [13]. Ingilizce
kelimelerin 1iyi bilinen soneklerini kaldirmak ve
degistirmek igin tasarlanmis en yaygin kok belirleme
algoritmalarindan biridir.

2.3 Makale-Makale
Hesaplanmasi

Benzerlik iliskisinin

Bu asamada, baslik ve oOzet bilgisi 6n islemden
gegirildikten sonra sirastyla baglik, 6zet ve hem baslik
hem o&zetin birlikte ele alinarak Terim Frekans1 — Ters
Dokiiman Frekansi (TF-IDF, Term Frequency — Inverse
Document Frequency) oranlari hesaplanir. TF-IDF bir
dokiiman igerisinde gegen terimlerin tespit edildigi ve bu
terimlerin  gegtigi miktara gore ¢esitli hesaplarin
yapildig: istatiksel bir yontemdir. TF-IDF agirligi iki
terimden olusur. 1k terim bir makaledeki bir sdzciigiin
goriinme sayisinin o makaledeki toplam sozciik sayisina
boliinmesiyle elde edilen say1 olan normallestirilmis TF,
ikinci terim ise kitapliktaki (corpus) makale sayisinin
logaritmasinin belirli terimin goriindiigii makale sayisina
boliinmesiyle hesaplanan IDF terimidir.

Tf(t) =

Bir doktimandaki terimlerin toplam sayist

IDF ise bir kelimenin 6nemini 6l¢er. TF hesaplanirken,
tim  kelimeler esit o©nemde distnilir. Fakat,
Ingilizcedeki “is’, ‘of”, ‘that’ vb. kelimeler yaygim olarak
kullanildigindan belirleyiciliginin daha diisiik olmast
beklenir. Kisaca IDF, sik gegen bu tip kelimelerin
etkisini diistiriirken, nadir gegen kelimelerin Gnemini
artirir.

Dokiimanlarin toplam sayisi

I =
df (1) = log, (t terimini iceren dokiimanlarin sayist

Gelistirilen prototipte, makaleler arasindaki benzerlik
degerlerini hesaplamak i¢in TF-IDF oranlar1 ve lineer
kernel yontemi birlikte kullanilmaktadir.

2.4 En Benzer ilk On Makalenin Onerilmesi

Bu adimda, girdi olarak ele aliman makalenin bagligi,
makalenin Ozeti veya makalenin Ozeti ve bashigl
bilgilerine karsilik gelen rakamsal indeks
hesaplanmaktadir. Daha sonra o indekse sahip makalenin

Bir dokiimanda t teriminin goriilme stkli1 3)

(4)

diger makaleler ile olan benzerlik skorlarina gore
biiyiikten kiiciige siralama islemi gerceklestirilmektedir.
Son olarak en benzer ilk on makalenin kullaniciya
onerilmesi gerceklestirilmektedir.

3. AKADEMIK MAKALE TAVSIYE SISTEMi
PROTOTIP TASARIMI

Onerilen akademik makale tavsiye sistemi prototipi web
tabanl olarak gelistirilmistir. Onerilen tavsiye motoru;
makale-makale iliskisini ele  almaktadir. Web
arayliziinden kaydolan kullanicilarin bilgilerini tutmak
icin iliskisel veri tabani olan Microsoft SQL Server
kullanilmaktadir. Kullanicilar i¢in veri tabaninda id,
username, name, email, phone, birthofdate o6zellikleri
tutulmaktadir. Platform  kullanicilar  tarafindan
kullanilmaya baslandiktan sonra kullanici geg¢misi,
makale tiklanma sayisi, derecelendirme gibi 6zellikler
izlenmektedir.  Onerilen sistem tarafindan kullanilan
makale igerikleri, NoSQL veri taban1 olan MongoDB
iizerinde tutularak gelistirilen uygulama tarafindan hizls,
giivenilir ve kolay bir sekilde okunmaktadir. Esnek
yapil, biiyliik verili ve ¢ok sayida aktif kullanicilt
sistemlerde yiiksek performans ve yonetim kolayligi
sunan MongoDB, onerilen akademik makale tavsiye
sisteminde makalelerin depolanmasinda
kullanilmaktadir. Uzun vadede ¢ok sayida kullanici girisi
ve hareketi olmasi durumunda kullanici bilgilerinin de
MongoDB’ye aktarilmasi planlanmaktadir.

3.1 Akademik Makale Tavsiye Sistemi Grafiksel
Kullanic1 Arayiizleri

Tavsiye sisteminin uygulandigi web platformu Php
dilinde yazilmaktadir; front-end tasariminda Html, CSS
ve Bootstrap kullanilmaktadir.

Kullanic1 e-posta ve sifresi ile girig yaptiktan sonra Sekil
5’te gorildigi gibi ana sayfaya yonlendirilmektedir.
Ana sayfa ekrani, her bir sayfada 100 tiklanabilir makale
bulunacak sekilde alt sayfalardan olusmaktadir.

ESOGU Papers

Welcome Veysel 0z

All Papers

Sekil 3. Ana sayfa

Kullanict herhangi bir makaleye tikladiginda makale
bilgisi sayfasina yonlendirilmektedir. Bu sayfa; makale ile
ilgili bilgiler (makalenin bashgi, o6zeti, yaymn yili vb.)
icermektedir.



0z v.d/ Yeni Bir igerik-Tabanli Akademik Makale Tavsiye Sistemi Prototipi Gelistirilmesi

Back to Home

Paper id : 1606

T

Sekil 4. Makale bilgi sayfasi

Sayfanin altinda bu makale ile ilgili Sekil 5’te
goriildiigii gibi ilk on makale Onerisi bulunmaktadir.
Kullanicilar, aradiklart alana uygun sistem tarafindan
onerilen makaleleri ziyaret edebilmektedirler.

Recommended to You

Sekil 5. Tlgili makale altindaki 6neri listesi

Sekil 6 arama sonuglarinin listelendigi ekrani
gostermektedir.  Kullanicilar, arama  kutucuguna
aradiklar1 makalenin tam bashigin1 girerek arama
islemini gergeklestirebilmektedirler.
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Sekil 6. Arama arayiizi
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4. BULGULAR

Bu calismada Akademik Makale Tavsiye Sistemi igin
icerik tabanli filtreleme yontemi kullanilmaktadir.
Literatiirdeki icerik tabanli filtreleme yontemlerine
kiyasla makalenin bagligi, makalenin 6zeti ve hem
makale 6zeti ve hem makale baslig1 birlikte girdi olarak
kullanilmaktadir. Makale basligini yazarin
belirlemesinden  dolay1, oOnerilerde hataya neden
olabilecegi gozlemlenmektedir. Bir makalenin igerigini
tanimlayabilecek en iyi kriterlerden birinin dzet
olabilecegi sonucuna varilmaktadir. Bu yiizden makale
baslig1 ve ozeti birlikte girdi olarak kullanilarak tavsiye
sisteminin performansi iyilestirile bilinmektedir. Makale
basligina gore benzerlik skorlarina bakildiginda bir
makalenin benzerliginin yiiksek oldugu ve en benzer on
makale siralamasinda en iist siralardayken, girdi olarak
makale bashigt ve oOzeti birlikte kullanildiginda bu
makalenin benzerlik skorunun ve en benzer on makale
siralamasinin azaldigr goriilmektedir. Sekil 7 ile verilen
sonuglar incelendiginde ayni baslik bilgisi verildiginde
lineer kernel benzerlik Ol¢im yontemi ile ilk on
makalenin 6nerildigi goriilmektedir.

Recommended to You

Sekil 7. “Semi-supervised Learning with Ladder
Networks” baglikli bilimsel ¢aligmanin bilgi sayfasinda
baglik bilgisine gore tretilen ilk on 6neri

flgili makale girildiginde lineer kernel ydntemi igin 6zet
bilgisine gore Onerilen ilk on makale Sekil 8’de
goriilmektedir.

Recommended to You

Sekil 8. “Semi-supervised Learning with Ladder
Networks ” baslikli bilimsel ¢alismanin bilgi sayfasinda
Ozet bilgisine gore tiretilen ilk on 6neri

Sekil 7 ve Sekil 8 karsilagtirildiginda 6zet bilgisi bir
metnin  benzerlik oran1 agisindan daha dogru
degerlendirilmektedir. Sekil 8’de verilen sonuglarda
bazi makalelerin siralamasinin degistigi veya skorunun
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degistigi gozlemlenmektedir. “Semi-Supervised
Phoneme Recognition with Recurrent Ladder Networks”
makalesi sadece baglhk kullanilarak siralandiginda
altinci sirada iken makalenin 6zeti dikkate alindiginda
ise bu makalenin dordiincii siwraya yerlestigi
goriilmektedir. Bu oranlar bir metnin sadece bagliklarina
bakilarak  benzer oldugunun sdylenemeyecegini
gostermektedir. Ayni makale icin Ozet ve baslik
bilgisinin birlikte kullanilmasiyla 6nerilen ilk on makale
ise Sekil 9°da gorilmektedir.

Recommended to You

Sekil 9. “Semi-supervised Learning with Ladder
Networks ” baslikli bilimsel ¢alismanin bilgi sayfasinda
Ozet ve baglik bilgisine gore iiretilen ilk on 6neri

Sekil 7 ve Sekil 8’e bakildiginda “Semi-Supervised
Phoneme Recognition with Recurrent Ladder Networks”
makalesi iki yontemde de siralamada alt sirada
bulunmaktadir. Fakat Sekil 9 ele alindiginda ikinci
siraya ¢iktig1 goriilmektedir. Makale basligina gore en
benzer ilk on makale listesinde bir makale alt
siralardayken, girdi olarak makale basligi ve 0Ozet
birlikte kullanildiginda bu makalenin daha iist siralara
ylikseldigi goriilmektedir.

5. TARTISMA VE SONUC

Bu calismada, yeni bir igerik tabanli akademik makale
tavsiye sistemi Onerilmektedir. Web tabanli bir
uygulama olarak sunulan tavsiye sistemi, veri seti igin
lincer kernel benzerlik Olgiimii  kullanarak Oneri
sunmaktadir. Analiz sonuglarinda baslik bilgisi, 6zet
bilgisi ve hem 6zet ve hem baslik bilgisi i¢in veri seti
icerisinde ilk on makalenin Onerildigi ve bu makaleler
icin elde edilen sonuglara gore makalenin bagliginin tek
basma dogru bir oneri sunamayacagi, makalenin 6zeti
ve basligi birlestirilerek kullanilmasinin daha dogru
oOneriler sunacagi tespit edilmistir.

Gelecekte yapilacak caligmalar arasinda, yazar, anahtar
kelimeler, etiketler, yazarlarin h-indexleri ve makalenin
referans kombinasyonlari ile tavsiye eden sistem analiz
edilerek kullanict memnuniyetinin de dikkate alindig
onerilerin  gerceklestirilmesi  hedeflenmektedir. Bu
tavsiye sistemi makale, dergi, konu ile ilgili varsa kod
deposu, konuyla daha once ilgilenen baska yazarlar ve
konu ile ilgili herkese agik olan veri setlerini tavsiye
edecek bir sistem olarak gelistirilebilir. Gelistirilecek
olan  tavsiye  sistemine  kullanict  bilgilerinin
saglanabilmesi i¢in sistem lizerindeki kullanici
hareketlerinin tutulmasi saglanacaktir.
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